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sl'enost, siromaStvo i beda. Raspad sluzbi zdravstvene, socijalne zatite i pogorsa-
nje u sistemu Skolstva ove nevolje samo produbljuju. Taj trend Sirenja nejedna-
kosti uslovljen je najvise politikom vladajuce elite. Nije mali znacaj ni faslojavanje
§to ih nosi trziSna utakmica, te procesi privatizacije. ‘ '

. Proces akumulacije kapitala za radniStvo znadi jo§ vecu nesigurnost, ali i
pojavu novih ekonomskih i politickih elita. Njegovo dalje ekonomsko, socijalno,
kulturno 1 politicko marginalizovanje trajace dugo i nakon formiranja nove klase
vlasnika. Za sada, gotovo da nema pokusaja da se ono tome ozbiljnije suprotstavi.

Summary

Nada Novakovié

WORKING CLASS AND TRANSITION IN YUGOSLAVIA

'Main topics of the article are the working class' position changes in social struc-
ture during the process of transition. Author conceives transition as a long and complex
process dgpending on various elements of inner and outher development. In the most part
qf tl}e article author develops arguments for main hypothesis that fragmentation, margina-
I%SHIIOH and pauperisation of the working class should be accounted for as a system condi-
tioned process. This is elaborated through the sketch of changes within social structure
and cconomy regarding the process of privatisation, as well as comparative analysis of old
and new social inequalities. For the reasons of its further explatation and margihalisation
author concludes that the working class will be one of huge obstacles to the changes of
economy and social structure.

o Key words: working class, privatisation, struggles, inequalities, poverty, margina-
lisation, fragmentation. ‘ N
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MULTIVARIJACIONA ANALIZA VISESMERNIH TABELA
KONTINGENCIJE U FUNKCIJI UZROCNE ANALIZE

Loglinearnim pristupom modeliramo Celijske frekvencije u tabeli kontigencije na
osnovu pretpostavljenih veza izmedju promenljivih. Na ovaj nacin se iz kompleksa medu-
veza nastoje odstraniti prividne veze da bi se doslo do znalajnih i smislenih veza izmedju
pojava. Loglinearni modeli ne mogu pomoci istrazivacima da dosegnu imaginaciju kakvu je
imao Durkheim, ali mogu izvrsno instrumentalizovati njihove analiticke sposobnosti i
olaksati im prvi korak od istrazivanja ka teoriji. Prednosti upotrebe loglinearnih modela
nisu potvrdjene samo njihovom Sirokom upotrebom, nego i konsenzusom brojnih metodo-
loga.

Logit analiza sluzi za ispitivanje relacije izmedju dihotomne zavisne i Jjedne ili vise
nezavisnih varijabli. I ona je bazirana na proucavanju tabela kontigencije, ali ovde
zavisnu promenljivu ne predstavljaju ocekivane frekvencije nego logaritmovane Sanse (log
odds) za koje se koristi naziv logit. Jos ve¢i znacaj i Siri domen primene logit analize
proistice iz njene primenljivosti na slucajeve kada zavisna varijabla nije dihotomna (k>2).
Tada se konstruise niz logit modela cije se performanse porede. Ovakvim pristupom je
moguce analizirati ne samo varijable, nego i njihove kategorije, §to niposto nije od malog
znacaja u socioloskim istraZivanjima.

Kljuéne rei: tabele kontingencije, frekvencije, prilagodjenost modela, varijable,
povezanost, uzrocnost.

Loglinearni modeli - L. A. Goodman

. Doprinos L. A. Goodman-a je uvriten u ovaj rad iz viSe razloga. Goodman
j¢ jedan od najaktivnijih kreatora loglinearnih modela koji su svakako najrazvijeniji
metod multivarijacione analize za proucavanje kategorijalnih podataka, one vrste
podataka koji dominiraju socioloSkim istrazivackim poljem (vid. Clogg, 1992: 186-
188)". Loglinearnim pristupom modeliramo Celijske frekvencije u tabeli kontin-
gencije na osnovu pretpostavljenih veza izmedju promenljivih. Na ovaj nacin se 1z
kompleksa medjuveza nastoje odstraniti prividne veze da bi se doslo znacajnih i
smislenih veza izmedju pojava.

inearna analiza, ukljucujuci i

! I viSe od toga. Na istim stranicama Clogg navodi da je logl : uci i
a u savremenoj primenjenoj

logisti¢ku regresiju, verovatno najées¢e koriscen set statisti¢kih tehnik:
statistici, odmah iza obi¢nog linearnog modela.
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Jo§ jedan razlog zbog kojeg poklanjamo paznju ovom tekstu je to $to je
Goodman-ov rad na ovom podrucju vezan za sociolosku problematiku i zasnovan
na primerima iz socioloskih istrazivanja. Dalje, iako Goodman nije jedini autor
loglinearnih modela’, njegov tekst koji ¢e biti analiziran u ovom radu predstavlja
sjajan prikaz unapredjenja uzro¢ne analize bazirane na tabelama kontigencije.

Pregled istorije razvoja loglinearnih modela ne ostavlja sumnju oko toga da
se sedamdesete godine mogu smatrati periodom njihove intezivne afirmacije u
socioloskim istrazivanjima (vid. Clogg, 1992: 184-186). Nije slucajnost to §to se s
ovim periodom preklapa i period 'kvantitativnog ekstenzionalizma' (Wiley, 1985:
182). Opsta naucna klima u americkoj sociologiji tog doba pogodovala kvantitativ-
nom pristupu, a dosegnuta je i 'kritiCna masa' sociologa koji su usvojili ovaj pris-
tup. Postoji, medjutim, jedan faktor koji u ovim okolnostima ima posebnu teZinu, a
to je razvoj raCunarske tehnologije i stvaranje prvih verzija standardizovanih
korisnickih programskih paketa za statisticku analizu. S jedne strane, racunari su
direktno uticali na razvoj linearnih modela. Clogg (1992: 186) ukazuje da je jedna
ctapa u razvoju linearnih modela koja je vezana za Bartletta '... morala da ¢eka na
kompjutersku eru.’ S druge strane, razvoj statistickih programskih paketa je imao
ocigledne implikacije na socioloskom istraZivatkom polju. '...Dok je veéina kvan-
titativnih analiza koje su se pojavile u socioloskim ¢asopisima 1940-ih i 1950-ih
ukljucivala pre direktnu tabelarnu analizu distribucija frekvencija, metodi slozene
multivarijacione analize kakvi se sada (1980-ih koje nisu sustinski razlicite u tom
pogledu od 1970-ih - prim. S.C.) redovno pojavljuju u nasim Casopisima su bili
izuzetno retki. Cini se sumnjivim da bi empirijski orijentisani sociolozi ikada
pokusali da bez pomo¢i standardnih kompjuterskih paketa upotrebe nacine analize
koji se sada preporucuju u naSoj metodoloskoj literaturi.' (Blalock, 1989: 447).

Prednosti upotrebe loglinearnih modela nisu potvrdjene samo njihovom
Sirokom upotrebom, nego i konsenzusom brojnih metodologa, medju koje spada i
Goodman. Tekst u kojem je on ukazao na te prednosti nosi naziv 'Uzroéna analiza
podataka iz panel anketa i drugih vrsta anketa' (Goodman, 1973) i predstavlja ana-
lizu tri izvora podataka. Mi ¢emo se opredeliti za prvi od njih, a to je panel istra-
zivanje glasackih opredeljenja prikazano u Lazarsfeld-ovoj studiji 'Izbor naroda”.
Bez obzira §to se radi o panel istraZivanju, tabela na kojoj je radjena analiza preds-
tavlja tipicnu tabelu ukrStanja Cetiri varijable (Cinjenica da se radi o panel
istraZivanju moze, eventualno, da nam pomogne da otkrivanjem vremenskog sleda
pojava napravimo razliku izmedju posledice i uzroka). U njoj se nalaze podaci o
glasackim namerama (Republikanci nasuprot Demokratima) i misljenju o odrede-
nom kandidatu (za ili protiv republikanskog kandidata), prikupljeni od 266 ispita-
nika u dva sukcesivna vremenska momenta.

* Clogg (1992: 186-187) jednak znacaj u metodoloskom osmisljavanju loglincarne analize
pridaje i onim metodolozima koji su bliski biologkim i biomedicinskim naukama.

3 Lazarsfeld, Berelson and Gaudet (1968): The People's Choice. New York: Columbia
University Press.
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Tabela 1. Tabela ukrstanja za 266 ljudi, interviuisanih u dve sukcesivne
vremenske tacke, u odnosu na dve dihotomne varijable*

Drugi intervju

Glasacka namera + + - -
Misljenje o kandidatu + - + kL
Prvi intervju
Glasacka namera Misljenje o kandidatu
i + 129 3 1 2
+ . 11 23 0 1
. + 1 0 12 11
- 1 1 2 68

[zvor: Goodman (1973): 1136. ) . I
Napomena: §to se tice glasacke namere, (+) oznacava Republikanca, a (-) Demokratu; Sto se tice

misljenja o kandidatu, povoljno misljenje je oznaceno sa (+) , a nlep(')vqungvs'a (T) ; radi la_kée ma,nipL_x-l
lacije tabelama koje Ce biti izvedene iz ove, glasacko ()pr'ede[/e/;/e i misljenje o kandidatu ce biti
oznaceni sa A odnosno B za prvi intervju i sa C odnosno D za drugi. _ Lo o

* Varijable = (1) glasatka namera (Republikanac nasuprot Demokrati); (2) podrSka ispitanika

republikanskom kandidatu

Iz Cetvorosmerne tabele u kojoj se nalaze varijable 4, B, C i D, mozemo
dobiti dvosmernu tabelu koja ukljucuje varijable 4 i B (1gng_r1§ué}.varljabl§ CiD),
dvosmernu tabelu koja ukljucuje varijable A i C (ignoriSuci varijable B i D), itd.
Ukupno se moze dobiti $est dvosmernih tabela iz Cetvorosmerne tabele. V

Iz osnovne tabele se mogu dobiti i trosmerne tabele. Predstavljanjem Cet-
vorosmerne tabele trosmernim tabelama se, u principu, gubi deo informacije o
zdruzenim odnosima izmedju varijabli 4, B, C i D, a predstavljanjem putem dvos-
mernih tabela je taj gubitak jo§ ve¢i. Ali, cilj analize i jeste da utvrdi da li se gubi-
tak informacije koji nastaje zamenom &etvorosmerne tabele tabelama sa manje
varijabli moZe ignorisati, odnosno da se utvrdi koji parovi ili trilinzi varijabli 'nose
najveéu meru uzajamne povezanosti ovih varijabli. Takva informacija treba da nas
usmeri ka stvarnom uzro¢nom odnosu u osnovnom setu varijabli. Goodman svojim
tekstom pokazuje da tabela 1 moze biti zqmenjena”dvosmevrmm tabelama datim u
tabeli 2 (vid. dole) bez velikog gubitka informacije, pa ¢ak 1 da neke od déo—
smernih tabela mogu biti ignorisane bez gubitka mnogo informacije o me 117
povezanosti Cetiri varijable. Stavise, glavnina informacije o ovoj medjupovezalréos. 1
je iskazana kroz tri marginalne tabele {AC}, {BD} i {CD}. Na osnovu podataka 1z
ove tri dvosmerne tabele je konstruisan model kojim se ocenjuje zdruzena medupo-
vezanost Cetiri varijable. Taj model je pokazao sasvim dobru prilagodjenost

odacima. o e
’ Loglinearni modeli opisuju medjupovezanost kat_eglonjalmh VEll)Iil_]a_bh.
Ovim pristupom se sadrzaji Celija tabele kontigencije modeliraju s_hodno_lo 1cc111;;2
povezivanja izmedju varijabli. Mozemo, dakle, reci da se kod loglinearnih rréo i
nijedna od varijabli koje smo odlucili da analiziramo ne tretira kao zavisna. t?ca'a
na je, zapravo, ocena o¢ekivane frekvencije od po'Jedmacnog i/ili zdruz%r_log u 'e';n
odabranih varijabli. SuStina loglinearne analize je u tome da se kom 1n121\1/a;1]1i_u
frekvencija iz osnovne (tabela 1) ili iz marginalnih tabela (tabela 2) za svaku celij
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osnovne tabele konstruiSe ocena ofekivane frekvencije (tj. ona frekvencija koju
mozemo ocekivati pod odredjenim uslovima). Potom se ocenjene ocekivane frek-
vencije porede sa stvarno izmerenim frekvencijama i na osnovu odstupanja prvih
od drugih donosi zakljucak o prilagodjenosti odredjenog modela. Ukoliko je odstu-
panje manje, utoliko je prilagodjenost bolja, a model ima bolje osobine. Naravno,
cilj je da taj model koji ima dobru prilagodjenost empirijskim podacima bude defi-
nisan iz Sto manjeg broja varijabli i njihovih medjusobnih uticaja, jer to znadi
otkrivanje 'Cistijih' oblika povezanosti.

Tabela 2. Marginalna dvosmerna tabela za Sest parova varijabli, dobijena
iz podataka tabele 3*.

Tabela I: {AB} Tabela II: {AC}
B C
+ - + -
A + 135 35 A + 166 4
- 24 72 - 3 93
Tabela III {AD} Tabela IV {BC}
D c
- - + -
A + 141 29 B + 133 26
- 16 80 - 36 71
Tabela V {BD) Tabela IV {CD}
D D
+ - + -
B + 143 16 C + 142 27
- 14 93 - 15 82

Izvor: Goodman, L.A., 1973: 1139

* Sest parova varijabli su kao $to sledi: (I) glasacko opredeljenje u 1. intervjuu i misljenje o kandidatu
u I. intervjuu ({AB}); (II) glasatko opredeljenje u 1. intervjuu i glasacko opredeljenje u 2. intervjuu
({AC}); (T11) glasacko opredeljenje u 1. iterviuu i miSljenje o kandidatu u 2. intervjuu ({AD}); (IV)

misljenje o kandidatu u 1. intervjuu i glasacko opredeljenje u 2. intervjuu ({BC}); (V) misljenje o
kandidatu u 1. intervjuu i mi§ljenje o kandidatu u 2. intervjuu ({BD}); (VI) glasacko opredeljenje u 2.

intervjuu i mi$ljenje o kandidatu u 2. intervjuu ({CD}).

Nije neophodan detaljan prikaz nacina ocenjivanja o&ekivanih frekvencija,
treba samo naglasiti da se one kod dvosmernih tabela, a dobrim delom i kod tros-
mernih tabela mogu oceniti direktno iz observiranih frekvencija (kod dvosmernih
tabela je to onakvo izratunavanje kakvo poznajemo kod testiranja nezavisnosti pu-
tem y rasporeda)’. Ve¢ kod Cetvorosmernih tabela (znaci kod analize povezanosti
Cetiri varijable), mnogi modeli ne mogu imati direktne ocene, nego se one dobijaju

¢ Kod modela koji je definisan uticajem svih varijabli iz odabranog seta i uticajem njihovih
medjusobnih veza (takav model se naziva zasi¢en model), ocena ocekivanih frekvencija je jednaka
observiranim frekvencijama.
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iterativnim metodama. To nije od posebnog znaCaja, jer i direktne ocene mogu biti
zamenjene iterativnim metodama, a statistiCki paketi za racunare rutmskl ol_)szlja]u
iterativno ocenjivanje (Agresti, 1990: 171). Mozda bi jedino tvrebalo pojasniti da se
kod takvih procedura ocene ocekivanih frekvencija preracunavaju u nekoliko
ciklusa, uzimajuc¢i za osnovu u svakom novom ciklusu vrednosti d_obljsene 1Z pret-
hodnog ciklusa, priblizavajuci se na taj nacin observiranim vrednostima’.

Neka (i, j, k |) oznacavaju celiju u Cetvorosmernoj tabeli (t_abe}a_ 1) p.red-
stavljajuci slucaj gde je ispitanik klasifikovan kao i na varijabli 4 (/=1 ili 2), ; na
varijabli B (j = 1 ili 2), k na varijabli C (k=1 11_1'_2)' 1 .Z na varijabli D (/= 1 ili 2).
Neka fj; oznacava observiranu frekvenciju u ¢eliji (i, J k 1). Ivz tabele 1 vidimo da
je i = 129, f1112= 3, fi,21= 1, itd. Sa Fyy ¢emo oznacavati o¢ekivanu frekvenciju
za celiju (i, j, k, 1), definisanu odredjenim modelom. . kg

Ako sa n oznac¢imo veliCinu uzorka (u tabeli 1 n = 266), tada iz odredjenja

fiw sledi da: L
Z Z Zfi/kl =1 M

2
Z Z ; Fijk/ =R 2)

1z Cetvorosmerne tabele {ABCD} marginalnu dvosmernu tabelu {AB} smo

dobili preko:
=X f 3)

k=1 I=1

gde /¥ ij ozna¢ava opserviranu frekvenciju u ¢eliji (i, /) u dvosmernoj tabeli dru-
gog reda {AB} (i=1, 2; j=1, 2). o o .

Goodman predstavlja deset parametara koji iskazuju uticaj Cetiri varijable i
njihovih interakcija na formiranje Fjy (podsetimo se da u tabeli 2 imamo samo
dvosmerne tabele, tako da ¢e i1 parametri uzimati u obzir samo odnose izmedju
parova varijabli, a ne i trilinga). Ta jednacina ima sledeci oblik:

Fyu = n i & ©k 21 2% #Cik 2Pil P55k 2051 <Pkl (4)
gde:
zA/= zf\’ IAZZI/ZA 5 7AB//: ZABZZ: ZAB, TAB/ZZ 1A32]=1/1AB s ltd (5)

* Cak ni noviji udbenici multivarijacione analize ne sadrze opis iterativnih pvrogt’;;iur;l] za
ocenu ocekivanih frekvencija, pozivajuéi se na rutinu programskih paketa. Onaj kO. pozeh]OZS 1z
upozna ovaj postupak moZe naéi jedan model iterativne procedure u Goodman (1972): 1080- :
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gde je 77 konstanta uvedena da osigura da ¢e Fyy zadovoljiti uslov (2), parametar 7!
multiplikativni faktor koji odrazava uticaj varijable 4 kada je ona na nivou 1 (ili +),
a parametar //7' multiplikativni faktor koji odrazava uticaj varijable 4 kada je ona
na nivou 2 (ili -). Sli¢no tome, parametar 7 iskazuje uticaj povezanosti izmedu
varijabli 4 i B kada su obe na istom nivou (obe 1ili obe 2), a parametar 7/7* kada
su na razli¢itom nivou (1, 2 ili 2, 1). Stoga Goodman (1973: 1142) parametar 7"
naziva 'glavni efekt' varijable 4 na Fiju, a parametar 7% 'efekt interakcije' varijabli
A i B na Fyy . Osnovni model predstavljen jednacinom (4) je multiplikativan jer se
radi o slozenom dogadjaju, istovremenom Jjavljanju jedinica uzorka u ¢elijama
tabele kontigencije.

U duhu nase teme, ovde je korisno napraviti malo odstupanje i konstatovati
da se shodno formulama (4)-(5) parametri mogu definisati na sledeéi nadin:

[CF 11 Faaig WCF 1310 Fap)] = (25)* (6)

Ono S$to imamo sa leve strane znaka jednakosti se naziva 'koli¢nik unakrsnih
proizvoda' (cross-product ratio) ili 'koli¢nik Sansi' (odds-ratio) i predstavlja i
samostalnu meru veze izmedju dva obeleZja na simetriénim (npr. 2 X 2) tabelama
kontigencije®. U ovom slucaju on opisuje o¢ekivanu vezu izmedju 4 i B pri konsta-
ntnim nivoima C i D. Nama je bitno da spomenemo ovu meru zato Sto je Lazar-
sfeld 1957. godine koristio standardizovani unakrsni proizvod (cross-product) da bi
identifikovao postojanje slaganja izmedju pojava (vidi Lazarsfeld, 1957: 116;
Supek, 1981: 407), da bi ve¢ 1968. na ovom primeru kojeg obradjuje i Goodman,
koristio u analizi koli¢nik $ansi i na njemu bazirane mere asocijacije. No, podseti-
mo se da je ova mera u upotrebi bila jos mnogo ranije, kada je Yule analizirao
tabele kontigencije pomocu koli¢nika $ansi. 1z toga mozemo zakljuéiti da je inte-
raktivni razvoj statisticke i socioloske istrazivacke metodologije doveo, s jedne
strane, do tehnickog usavrsavanja metoda za ispitivanje veza medju pojavama, a s
druge strane, do njihove sposobnosti da iscrpnije, obuhvatnije i preciznije ukazu na
uzrotne odnose medju tim pojavama, §to ée se uskoro videti iz primera o kojem
Zovorimo.

No, pre toga pokazimo kakvu transformaciju osnovnog modela je prikazao
Goodman. On je logaritmovao levu i desnu stranu Jednacine (4) i, uzimajuéi da je
Gy prirodni logaritam od F, ik (Gyu=log F ,jk,)7, dao sledecu jednacinu:

Gipa = O it Aj A% 221+ 20 20 Cik Pl APt AP0 P01 (7)

gde
Qzlog 7, lAi:IOg 2‘41, /’{,BJ :lOg Zﬁj (8)

kao i

% Kod dihotomnih varijabli Sansa' je isto $to i Sansa na kladionici - npr., 3:1 za povoljan
ishod u odnosu na nepovoljan ishod; ili, u na§em primeru, recimo, 200 glasova za Demokratu u
odnosu na 100 glasova za Republikanca daje ovom prvom $ansu 2:1.

7 " ST b : . .
Kao sto se moZe videti, oznaka log' se koristi za prirodni logaritam.
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Mo A= 28, A= AAB, = gAB B, = . A, itd. ©)

Logaritmovanjem je osnovni model iz jednaline (4) transformisan u linearni
model, pa otuda naziv 'loglinearni' model. Ova transformacua omogucuje da se
odmeri koliko znacaja u 'modeliranju’ ocekivanih frelgver%cula (13 nastojanju da one
budu Sto blize observiranim frekvencijamg_) ima svakvl pojedinacni _faktor,_ tj. svaka
varijabla 1 svaka interakcija izmedju varijabli (u naSem primeru izmedju parova
varijabli). Osim toga iz relacije (9) se vidi vda slaganje izmedju var}{]Babl.l (ka{%a obe
imaju 1sti nivo) ima pozitivan A%tlcql naA%ceklvanu frekvenciju (A7, ili 1%%,,), a
neslaganje negativan uticaj (- A, ili - °°,)). o . o

Kona¢nu vrednost parametara na osnovu kojih. je donosio zakljucke ¢
vezama izmedju varijabli A, B, C i D Goodman je dobio jo$ jednom transfvormam-
jom, ovaj put jednacine (7)°. Vrednosti ocena / parametara (= log 1) za Cetvoro-
smernu tabelu (tabela 1) su date u slede¢oj tabeli.

Tabela 3. Ocene 8 parametara za cetvorosmernu tabelu (tabela 1),
glavni efekti i efekti relacija izmedju parova varijabli

Varijable [ parametri
S T T 0.37
B 0.26
G smsmmsmmsmennnsemnsnassmssiomasons s sossmsons 0.23
D cxonseommmnsimonsosnascossme s 5esnt s5mninn -0.24
AB 1.07
AC i 3.50
Y 0.00
BC i -1.03
BD i, 2.07
CL sivsimmms sosnmisms s i s S s 1.71

Izvor: deo tabele (7) iz Goodman (1973): 1148.

Vrednosti parametara £ su kori$¢eni za zakljucivanje o smeru i intenzitetu
odnosa izmedju varijabli u modelima koji su dobro prilagodjeni podacima, tj. u
onim modelima koji daju ocekivane frekvencije koje pouzvdgno malo odstupaju od
empirijskih frekvencija. Pre nego $to pogledamo samu sustinu veza izmedju valrl-
jabli u odabranim modelima, pogledajmo na koji na¢in se ocenjuje lgvahte_tvp.rl a-
godjenosti modela (goodnes of fit). Za to postoje d\;a nacina. Prvi je uobicajena
Pearson-ova ’ statistika za kvalitet prilagodjenosti (X°):

¥ Goodman je prikazao i alternativni nacin za izraéunavanje .pvarametalv'a, a.JOS drugiclﬂ
nacin izraCunavanja loglinearnih koeficijenata A je primenjen u St?tlStI.CkOI?l racl.malskom.p'a etu
SPSS. No, misljenja smo da je ovaj kratki pregled dovoljan za prikazivanje logike konstruisanja
modela, a da se kod upotrebe SPSS programskih rutina za loglinearne n}odele treba skoncentrisati na
tumacenje mera prilagodjenosti modela, dobijenih koeficijenata i uzro¢nih veza. Js
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2. 2 2 2
ZZZZ(f(/kI “F,jkl)z /Ejkl’ (10)

i=1 j=1 k=1 [=1

a drugi nadin je od}govarajuéi 4 baziran na statistici koli¢nika verodostojnosti
(likelihood-ratio) (G*):

2 2 .92 2
2ZI:ZZZka1 log[fijkl /Fijkl]- (1)

j=1 k=1 I=1

Ovako dobijene vrednosti ’ se porede sa vrednostima iz tablice 4 rasporeda. Broj
stepeni slobode se dobija tako §to se od broja ¢elija u tabeli oduzme 1 i oduzme
broj parametara koji se ocenjuju modelom’.

Opet je trenutak za kratku digresiju, tek koliko da se podsetimo da je kon-
cept prilagodjenosti u statistici razvio Quetelet jo§ tridesetih godina devetnaestog
veka, radeCi upravo empirijska istraZivanja bazirana na tabelama kontigencije i
pokuSavaju¢i da u takvim podacima prepozna drustvenu uzroCnost. Postupak
proveravanja prilagodjenosti na osnovu y’ testa je razvio Pearson 1900. godine i,
dok Quetelet-ov doprinos €ini konceptualni okvir ispitivanju prilagodjenosti kakvo
se danas primenjuje, Pearson-ov doprinos ¢ini njegovu metodolosku osnovu.

Naravno, i Goodman je razvio ¢itav niz modela analiziraju¢i Lazarsfeld-
ovu tabelu o izbornim intencijama i prihvatanju predsednic¢kih kandidata i kons-
tatovao za nekoliko modela da pokazuju dobru prilagodjenost. Ovde ¢emo se
zadrZati na tri od trideset modela koliko je Goodman prikazao u ovom tekstu, sa
namerom da se objasni nacin donoSenja odluke o tome koji model je bolji, kao i da
se pokaze kakav pomak je Goodman-ova analiza donela na planu tumadenja uzro¢-
nih veza izmedju Cetiri varijable, 4, B, C i D. Najpre ¢e biti prikazani interaktivni
cfekti koje sadrze ova tri modela, uz napomenu da svaki od njih sadrzi jos i &etiri
'glavna' efekta koji poti¢u od varijabli 4, B, C i D. Takodje, iz tabele se moze videti
i kakve 7 vrednosti ostvaruju ti modeli na testu prilagodjenosti i uz koliko stepeni
slobode. :
Model H; je definisan kroz jednacinu (4) i sluzi nam kao polazna osnova u
analizi. 3° vrednost za ovaj model ima 5 (stepeni slobode)=16 (¢elija u tabeli) - 1
(konstanta) - 4 (glavna faktora) - 6 (interaktivnih faktora). Vrednost 5’ statistike za
ovaj model je 0.71, Sto znaci da su ocekivane frekvencije koje daje ovaj model vrlo
bliske stvarnim frekvencijama na nivou znacajnosti od 0.05. Iii, drugim re¢ima,
posto je tabli¢na vrednost 4’ za 5 stepeni slobode i nivo znacajnosti 0.05 jednaka
11.1, a vrednost 4 statistike za ovaj model je manja od nje, moze se prihvatiti
tvrdnja da izmedju dve vrste frekvencija ne postoji znacajna razlika.

¥ Ponovo naglasavamo znacaj brzine i obuhvatnosti kod racunarske primene loglinearne
analize, jer se u analizi ne kreira samo jedan model nego ¢itavo mnostvo, da bi se odabrali oni koji
pruzaju moguénost za najbolje objasnjenje ustanovljenih veza, a za svaki od modela treba radunati
ocekivane frekvencije, koeficijente, mere prilagodjenosti...
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Tabela 4. ¥/ vrednosti za neke modele dobijene iz tabele 1

Br. stepeni 2 na osnovu koli¢nika
Model Interaktivni faktori slobode verodostojnosti
H, AB, AC, AD, BC, BD, CD 5 0.71
H, AB, AC, AD, BC, BD 6 16.98
H; AB, AC, BC, BD, CD 6 1.46
[zvor: deo tabele 5 iz Goodman (1973): 1144,

Model H, je izabran iz dva razloga. Prvi je taj Sto on predstavlja tumacenje
tabele 1 kakvo su zastupali Lazarsfeld i neki autori nakon njega, shodno svojoj
analizi. Drugi razlog, kojem prvi daje jo§ vecu teZinu, je to da je ovaj model primer
modela koji nije 'proSao’ na testu prilagodjenosti. Za njega je vezano 6 stepeni
slobode (za razliku od H, njemu nedostaje interaktivni faktor CD), a njegova
vrednost 4 statistike znacajno prevazilazi tabli¢nu, tako da se ne moze re¢i da on
daje o¢ekivane frekvencije koje su bliske observiranim.

Model Hj je bitan iz tri razloga. Najpre, Goodman je konstatovao za neko-
liko modela da su prilagodjeni podacima, ali je ovaj najCesce pominjan i ocenjen
kao najbolji. Drugo, u poredjenju sa H,, model Hj treba da polsgze da'i od do?r_o_g
ima bolji'. Trece, u poredjenju sa modelom H, on treba da pruZi osnovu za tacnije
objasnjenje istraZivane situacije. . '

Prednost modela H; u odnosu na H; je u tome §to on jednako dobro pode-
san podacima, ali je manji za jedan interaktivni faktor. PoSto se kod ova dva
modela radi o razli¢itim vrednostima y’ statistike, ali i o razli¢itim brojevima ste-
peni slobode, mora se proveriti da li je napredak koji se postize mogelorr_l H; pouz-
dan. To se postize testiranjem hipoteze da je vrednost faktora r”. =1, jer ako se
vrednost o¢ekivane frekvencije koja je dobijena na osnovu osgahh faktora (vidi
jednaginu (4)) pomnoZi sa 1 ona ostaje ista, §to znaci da faktor zA nema uticaja. To
uprayo i jeste 'tvrdnja' po kojoj se Hj razlikuje od H,. Testiranje se ponovo bazira
na y’ rasporedu, a broj stepeni slobode i vrednost ;/ statistike se dobijaju takov Sto
se od datih vrednosti za H; oduzmu date vrednosti za H;. Dakle_, u ovom svl}lca]u
imamo meru prilagodjenosti baziranu na koli¢niku verodostojnosti sa vrednoscu
= 0.75 i 6-5=1 stepen slobode. Poredjenjem sa tablicnom vrednoséu
zakljuCujemo da 7P moze biti brisan iz modela.

Dakle, model Hj je iskazan slede¢om jednaCinom:

Giju = Or i 257+ ACK+ AP 1+ A0Bij 4 A2Cike+ APCle+ APPj1+ AP (12)

a na osnovu njega dobijene o¢ekivane frekvencije su izloZene u tabeli 5.
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Tabela 5. Ocena ocekivanih frekvencija u cetvorosmernoj tabeli kontigencije (tabela 3),
dobijena putem modela H; (iz tabele 6) opisanog formulom(12),
uz koris¢enje marginalnih dvosmernih tabela (tabela 4)

Drugi intervju
Glasacka namera + + s o
Misljenje o kandidatu ~ + - - =

Prvi intervju
Glasacka namera  Misljenje o kandidatu

+ + 128.33 3.73 1.56 1.39
+ - 12.03 21.92  0.02 1.04
- + 0.92 0.03 12.20  10.86
- - 0.73 133 1.23 68.71

[zvor: tabela 6 u Goodman (1973): 1146.

8] nastayku ¢e se posvetiti paznja tumacenju modela H, i Hs, ali ¢e se
prethodno sva tri modela predstaviti i graficki u dijagramima (6)-(8).

Dijagram koji predstavija loglinearni model H, iz tabele 4

A - »C
(1
Lt oD
Izvor: rekonstruisano na osnovu modela H, iz tabele 6.
Dijagram koji predstavija loglinearni model H, iz tabele 4
A -
()
B >D

Izvor: slika 15 u Goodman (1973) :1184
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Dijagram koji predstavlja loglinearni model H; iz tabele 4

A g g C
(3)

b % ,D

[zvor: slika 1 u Goodman (1973): 1152.

Dijagramom (2) je Boudon, primenjuju¢i analizu drugaciju od Goodman-
ove, predstavio koncept 'procesa harmonizacije'. Ovaj koncept su uveli Lipset i,
nakon njega, Lazarsfeld tumaceci podatke iz Tzbora naroda’ (tabela 1). Goodman
kaze (1973: 1184-1185) da su ovi istrazivaci ustanovili da, shodno unakrsnim
efektima, osnovna glasacka intencija (preferencija partije) ima uticaj na stav prema
kandidatu u nastupaju¢em periodu (4—D), ali da je efekt stava prema kandidatu na
stranatko opredeljenje (B—C)blizu nule. On, za razliku od njih, poklanja paznju
sinhronim efektima u vreme drugog intervjua (C—D, D—C) i konstatuje da oni
pokazuju da je efekt AD prividan. Dakle, 'podrazumevajuéi' efekt stranackog
opredeljenja u prvom intervjuu na stav prema kandidatu u drugom intervjuu se
moze Ciniti stvarnim u kontekstu uoCene postojanosti stranackog opredeljenja od
prvog ka drugom intervjuu i navedenog sinhronog efekta, iako je on, u stvari,
prividan (Goodman, 1973: 1185-1186).

Naravno, celo tumadenje nije moglo biti izvedeno iz pregleda samo ova tri
modela koji su do sada navedeni, ali Goodman-ova detaljna analiza Citavog niza
jednostavnijih modela koji parcijalizuju kompleks veza izmedju varijabli 4, B, C i
D ubedljivo pokazuje znataj povezanosti pojedinacnih parova varijabli. On pov-
remeno dopunjuje ovu slozenu analizu i najjednostavnijom analizom zavisnosti u
dvosmernoj tabeli kontigencije koja je bazirana na Pearsonovoj £ statistici.

Dok, u osnovi, loglinearna analiza obraca paznju samo na jacinu veza U
nekom setu varijabli, a smer veze (uzro¢nost) prepusta teorijskoj (ili spekulativnoj)
proceni istrazivaca, oslanjajuéi se na to da se u ve¢ini slucajeva smer podrazumeva
ili se da prepoznati, Goodman demonstrira kako se ¢ak i taj element moze usta-
noviti daljom razradom loglinearnih modela. Medjutim, njegova analiza u tom
domenu podrazumeva uvodjenje alternativnog pristupa, a bitno je i to Sto je ceo
primer vezan za dihotomne varijable i koli¢nik Sansi. Taj, tada alternativni, pristup
ovde nije prikazan jer on danas postoji uobli¢en u logit analizi o kojoj ¢e biti reci u
narednom poglavlju. Na ovom mestu treba konstatovati da je na osnovu modela na
nizem nivou (glavni efekti plus AC, BD i CD) i takvog pristupa Goodman opravdao
dvosmernost veze izmedju 4 i C i izmedju B i D (vidi dijagram (3)). Ono sto trazi
razjanjenje jeste ustanovljeni uticaj C na 4, kaoi D na B u situaciji kada se zbog
vremenskog sleda podrazumeva samo obrnuti smer. Ovakvo otkrice je nateralo
Goodman-a da potrazi adekvatno objanjenje za povratnu vremensku vezu (1973:
1158-1159). Celo objasnjenje se moze svesti na konstataciju da 'svako na kraju
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pokaZe pravo lice'. Goodman smatra da su varijable C i D koje su observirane u
drugom intervjuu zapravo indikatori fundamentalnijih varijabli C* i D* koje imaju
uticaj na varijable 4 i B u prvom intervjuu'’. To, drugim recima, znadi da kod
ispitanika postoji odredjeni stav i biracko opredeljenje, ali da se ono pri prvom
intervjuu ne iskazuje jasno i da postaje ispoljenije kada se priblizi trenutak izbora.
U kontekstu ovakvog primera nije nebitno napomenuti da Goodman skreée paznju
da je u analizi podataka bitno dose¢i sustinsku zna¢ajnost nalaza i da ona ne moze
biti zamenjena postizanjem statisticke znacajnosti. To, recimo, opravdava Sirenje
modela uvodjenjem novih faktora, ¢ak i ako se na taj nacin ne postiZe statisticki
znacajno poboljSanje (bitno je, naravno, da se ne postigne ni pogorsanje).

* * *

U Goodman-ovom tekstu je izloZen jedan primer loglinearne analize. Pred-
met naSeg rada nije celovit prikaz metoda loglinearnih modela, tako da nisu dotak-
nuta neka pitanja koja su bitna za uspesnu realizaciju ovog postupka. Kori§¢en je
primer koji je zasnovan na dihotomnim varijablama, nismo se bavili nedostaju¢im
podacima (praznim ¢elijama), malim o¢ekivanim frekvencijama. Nismo objasnja-
vali §ta su hijerarhijski loglinearni modeli, §ta su procedure izbora ‘unapred' 1 'una-
zad', itd. Sve su to dodatni elementi poboljsanja kvaliteta i uvecanja pristupacnosti
kori§¢enju ovog metoda na koje se skrece paznja i u prirucnicima za upotrebu
statistiCkih programskih paketa za radunare (vidi Norusis, 1990).

Cilj ovog odeljka je bio da sazeto prikaze logiku loglinearnog modeliranja
1 da smesti razvoj ovog metoda u odgovarajuéi istorijsko-metodoloski okvir. A sa
aspekta tog cilja se moze re¢i da je sa razvojem loglinearne analize i rutinizacijom
njene primene putem raCunara dosegnut visok nivo integracije metodoloskih dosti-
gnuca u sociologiji i statistici. Svakom priljeznom analiti¢aru je kroz upotrebu
ovog metoda data mogu¢nost da podrobno ispita Citav splet veza u 'izmerenim'
podacima. Znacajna i bogata iskustva Quetelet-a, Pearson-a, Yule-a, Lazarsfeld-a i
mnogih drugih naucnika su ugradjena u sredstvo koje zasigurno uvecava moguc-
nosti sociolo8kog empirijskog istraZivanja. Loglinearni modeli ne mogu pomoci
istraziva¢ima da dosegnu imaginaciju kakvu je imao Durkheim, ali mogu iZvrsno
instrumentalizovati njihove analitiCke sposobnosti i olaksati im prvi korak od istra-
Zivanja ka teoriji. Videli smo da se njihovom upotrebom mogu razotkriti prividne
veze, da se moZe obrnuti vremenski sled uzroénosti, kao i da se mogu naslutiti pri-
krivena obelezja. Nista manje vazno nije ni poboljianje preciznosti u proucavanju
povezanosti izmedju viSe kategorijalnih varijabli. Procedure na osnovu kojih se
donose odluke o prilagodjenosti modela nam omogucuju da procenimo sa koliko
pouzdanosti se odluéujemo da neke modele favorizujemo u odnosu na ostale. Uz
sva navedena metodoloSka poboljsanja tabela kontigencije sa podacima o veéem
broju varijabli, koji su prikupljeni na odgovaraju¢em uzorku, moze postati izvorom
znacajnih pojmovnih razja$njenja i teorijskih generalizacija.

19 Cak i ovakvu tvrdnju je Goodman potvrdio loglinearnom analizom, ali je nije demonstri-
rao, jer je model H; pokazao sasvim dobre osobine.
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Traganje za '¢istim' uzrocima - logit analiza

Prikazom loglinearne analize je napravljen uvod za pri¢u o logit analizi, jer
je ova druga bazirana na prvoj kod analize kategorijalnih varlja_ll?h._vLoglt analiza
sluzi za ispitivanje relacije izmedju dihotomne zavisne i jedne ili viSe nezavisnih
varijabli. I ona je bazirana na proucavanju tabela kontigencije, ali ovdve zavisnu
promenljivu ne predstavljaju ofekivane frekvencije nego logarltmova_ne Sanse glqg
odds) za koje se koristi naziv logit. DoduSe, logaritmovana Sansa jeste lgollcp1k
verovatnoca dva modaliteta zavisne varijable, tako dq se, u sustini, testiranje prila-
godenosti razliitih logit modela zasniva na poredjenju observiranih frekvencija sa
(otekivanim) frekvencijama dobijenim putem logit modela. Osim toga, logit
modeli podrazumevaju odsustvo faktora interakcije izmedju nezavisnih varijabli,
jer oni mere direktnu vezu izmedju logita i nezavisnih varijabli. U tematski stan-
dardizovanim ili teorijski striktnije usmeravanim istrazivanjima mogu se logit ana-
lizom odmah testirati uzro¢ni odnosi izmedju odabranih varijabli. Ali, u meri u
kojoj je istrazivanje eksplorativno logit analiza sledi nalvioq loglinearne analize u
kojoj je 'rastavljen’ deterministicki sklop i detjillno prouceni odnosi izmedju vari-
jabli. Tek nakon toga se u logit model ukljucuju varijable koje su imale najveci
samostalni efekt ili su se naj¢eSce i najaktivnije javljale u efektima }flte_rakc_lje. _

Jo$ veci znaaj i Siri domen primene logit analize proistiCe iz njene pri-
menljivosti na sluajeve kada zavisna varijabla nije dihotomna (k>2). Tada se
konstruiSe niz logit modela Cije se performanse porede. Jedna kat.evgqnjavse uzima
kao logicka baza, a ukupno r-1 modela se dobija na osnovu koli¢nika Sansi koji
nastaju poredjenjem ostalih pojedina¢nih ka}egorljgl sa logi¢kom bazom (Jobson,
J.D., 1992: 86). Ovakvim pristupom je moguce azla:llzlratx ne samo Yanj%ble, nego i
njihove kategorije, $to niposto nije od malog znacaja u socioloskim istraZivanjima.

Vecina autora konstatuje da se logit analiza primenjuje kada se za jednu od
kategorijalnih varijabli iz tabele kontigencije moZze smatrati da je zavisna (Jobson,
1992: 82; Kovaci¢, 1994: 4-5; Norusis, 1990: 194). 1z prqthpdpo 1zlozenev(‘g‘ood—
man-ove analize se stice utisak da se logit analiza moZe koristiti i kada uzrocni sled
nije pretpostavljen, nego ga tek treba ustanoviti, i to tako Sto se varijable uvode u
model naizmeni¢no kao zavisne i nezavisne da bi se ustanovilo koja na koju visi
vedi uticaj''. Ipak, bitno je ista¢i da je ovakva logit analiza modifikacija logl_stlc_lge
regresione analize koja ispituje uzroCnu vezu 1zr'ned)u_d1_130tomne zavisne i vise
kvantitativnih nezavisnih varijabli. Budu¢i da je loglvstlcka regresiona analiza
modifikacija 'klasi¢ne' viSestruke regresione analize, moZe se reci da je preko éog_lt
analize prototip statisti¢kog modela doZiveo afirmaciju i na kategorijalnim po ac&-
ma. Kod logit analize ne predvidjamo vrednost zavisne varijable na osnov_ltll vred-
nosti nezavisnih varijabli, nego verovatno¢u pojavljivanja kategorija kod ('11 otom-
ne varijable (npr. podrzava/ne podrzava privatizaciju) na osnovu u_twfag;k n_qzayls;
nih' varijabli. U trosmernoj tabeli kontigencije, I/ X J X 2, logit cija im

slede¢i oblik:

"' Doduse, Goodman u svoj alternativni model kojim ocenjuje logaritam koli¢nika Vf’er::;
vatno¢a dva moguca ishoda (logit) smesta i efekte interakcije, ali se stiCe utisak da je primenj
logika upotrebljiva i u logit analizi. 489
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log —*|= a+ g+ (13)

I dalje log koristimo kao oznaku za prirodni logaritam. 4 i B su dve varijable, dva
faktora koja uticu na binarni odgovor. J je oznaka za kategorije varijable 4, a K za
kategorije varijable B. p je verovatnoca kategorije 1 kod zavisne varijable (prvog
od dva moguca odgovora na pitanje), a p,; je verovatnoca kategorije 2, gde Pk +
payx = 1. Konstanta o pokazuje logaritam Sansi (logit) kada nema uticaja varijabli iz
modela. Koeficijent 3, iskazuje efekte varijable 4 na J nivoa, a koeficijenti £,
iskazuju efekte Varijablle B na X nivoa.

I kod logit analize se prilagodjenost modela empirijskim podacima testira
preko 4 statistike, Pearson-ove (X) ili koli¢nika verodostojnosti (G?) (vidi jedna-
¢ine (10) i (11) za slucaj sa Cetiri varijable). Broj stepeni slobode se dobija tako $to
se broj Celija u tabeli podeli sa dva (tako se dobija broj logita) pa se od tog broja
oduzme broj nezavisnih parametara u modelu (/). Nakon $to je prihvacen jedan
model ili viSe njih, mogu se tumaciti logit koeficijenti koji pokazuju jacinu i smer
uticaja na zavisnu promenljivu. Ovi koeficijenti nisu jednostavni za interpretaciju,
ali se uvek medju onima koji su pokazali zadovoljavajuéu statisti¢ku znacajnost
moZze uspostaviti hijerarhija po veli¢ini, kao $to se i na osnovu predznaka moze
ustanoviti koja od dve kategorije u tim varijablama preovladjuje. Osim toga, kao
Sto je vec receno, antilogaritmovanjem logit funkcije se moZe predvideti verova-
tno¢a dva moguca ishoda kod zavisne varijable (P11 - pyy). Demonstrirajmo sada
primenu logit analize na konkretnom primeru.

Belanger i Pinard u svom tekstu izlaZu rezultate analize podataka iz istra-
Zivanja o oZivljavanju nacionalizma u Kanadi (slu¢aj Kvebeka) (Belanger, and
Pinard, 1991). Ovaj trend je od Sezdesetih godina na ovamo uo&ljiv u mnogim
multikulturnim drzavama i njegovo objaSnjenje dovodi do odredjenih teorijskih
teSkoca. Autori nastoje da ovu pojavu objasne sa stanovista teorije etnickog takmi-
Cenja koja je davala najbolje rezultate u mnogim istraZivanjima, ali ujedno kons-
tatuju i da je u gotovo svim studijama koje su oni naveli ova teorija ostavljala neka
'nepokrivena mesta'. Stoga oni nastoje da dalje razrade teorijski koncept etni¢kog
takmicenja.

Prema teoriji etnitkog takmicenja, '...modernizacija uveéava stepen takmi-
Cenja izmedju etniCkih grupa oko radnih mesta, stanova i drugih vrednih resursa i
da se etnicki konflikt i druStveni pokreti bazirani na etni¢kim (pre nego nekim
drugim) osnovama de$avaju kada etni¢ko takmicenje jaca... (Belanger and Pinard,
1991: 446). Oni istrazivaéi koji su polazili sa stanovista ove teorije su propustili da
uocCe nekoliko bitnih stvari:

1. Bitno je konstatovati pod kakvim okolnostima etni¢ko takmiGenje prera-
sta u konflikt, jer ako konflikt oko vrednih resursa podrazumeva takmicenje, obr-
nuto ne mora biti slucaj.

2. Razli¢ite etnicke grupe pridaju razli¢it znacaj odredjenim dru§tvenim
dobrima, §to znadi da njihove kulturne razlike mogu biti kompatibilne.
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3. Etnicke grupe Cesto zive u odvojenim teritorijalnim Vcel@namq Vili se
pojavljuju na segmentiranom trZiStu rada tako da se njihovo takmicenje ne javlja na
individualnom nivou, nego oko kolektivnih vrednosti. - .

Belanger i Pinard formuliSu tri reSenja za navedena tri problema i kroz
model testiraju sledecu reformulaciju teorije: o -

1. Etnicko takmicenje vodi konfliktu samo ako se to takmicenje doZivljava
kao nepoiteno. Cak i kada je 'objektivno’ posteno, ono moze biti dozivljeno kao
neposteno kada postoji Siri kontekst etnicke nejednakosti i podredjenosti.

2. Da bi neposteno takmi€enje dovelo do konflikta, aktivnosti i sistem vre-
dnosti etnickih grupa ne smeju biti kompatibilni, tj. odnosi izmedju grupa moraju
biti '¢isto' takmiCarski. Stavise, autori smatraju da opaZena nepostenost takmicenja
i nezavisnost aktivnosti etni¢kih grupa imaju efekte nezavisne od takmicenja, pa u
analizu uvode i faktor interakcije izmedju ove dve varijable. Y

3. Da bi konflikt bio rasprostranjen i intezivan, on se mora javljati na drus-
tvenom pre nego na individualnom nivou i mora ukljucivati kolektivne vrednosti
pre nego individualna dobra. S ' .

U nastavku Ce biti izloZen pregled varijabli i njihove operacionalizacije:

1. Etni¢ka mobilizacija Kanadjana francuskog porekla (zavisna varijabla)
je prikazana njihovom podr$kom odvajanju Kvebeka. . '

2. Medjuetnicko takmicenje oko radnih mesta je pyedstvavljepo prisustvom
Kanadjana engleskog porekla na radnim mestima istog ili viSeg nivoa u radnoj
organizaciji ispitanika. o . o

3. Opazeno postenje takmiCenja je predstavljeno ispitanikovom procenom
relativnih $ansi francuskih i engleskih Kanadjana da dobiju posao ili unaR1‘¢dJenJe.

4. Meduzavisnost etnickih grupa je merena zabrinuto$¢u oko opstih povsl_e—
dica odvajanja Kvebeka. Smatra se da oni koji brinu zbog ovih posledica opazaju
medjuzavisnost dve etnicke grupe. o - . :

Dihotomni odgovori na poslednje tri navedene varijable su kobinovani na
sli¢an na¢in kao $to je Merton kombinovao kategorije u svojoj analizi, s tom razli-
kom da je ovde tim kombinovanjem Konstruisana nova \v/ar_lj_abl.a sa osam katego-
rija. U slede¢em koraku je takva varijabla razloieya na Cetiri lehotomne varijable
koje iskazuju interakciju takmiCenja, njegovog poStenja 1 opazene meduzgwsn(ojsix
etnic¢kih grupa'®. Na taj nadin su dobijene Cetiri nezavisne varijable za ovaj model.
Njima su pridodate jo§ dve kroz samostalne efekte postenja i meduzavisnosti 1

sedma koja predstavlja interakciju poStenja i medjuzavisnosti . Poslednja, osma
nezavisna varijabla je plod eksploracije ostalih kontrolnih varijabli u traga'ryl% Zla
prividnim vezama. To je zanimanje ispitanika predstavljeno kroz kategorije: 1)

ici i farmeri, i 2) ostali. - 3
adnie Sledeca 'tabgla predstavlja rezultate logit .r.nod.ela kOJvl.n’l se ppdrska separa-
tizmu iskazuje kao funkcija osam 'nezavisnih' vanjrabh. I.svt_razwanje je obavljeno na
stratifikovanom uzorku proporcionalnih verovatnoca veli¢ine 1,982 ispitanika.

2 Ovo, s jedne strane, predstavlja nain da se i u logit anglizi is}fail{ faktori interakcije, a s
druge strane, predstavlja nacin da se vrednuju i kategorije prou¢avanih varijabli. -
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Tabela 6. Nestandardizovani logit koeficijenti koji predvidjaju
podrsku odvajanju Kvebeka medju stalno zaposlenim
radnicima francuskog porekla, 1970-1971

Nestandardizovani 7
Nezavisne varijable logit koeficijenti
Konstanta 1.490%**
Efekt takmicenja oko radnih
mesta kada:
(1) Takmicenje nepoSteno/ 350 5.38*
nema medjuzavisnosti (.151)
(2) Takmicenje posteno/ 267 1.00
nema medjuzavisnosti (.267)
(3) Takmicenje neposteno/ -.033 .01
medjuzavisnost (.455)
(4) Takmicenje poSteno/ -.023 .01
medjuzavisnost (.245)
Glavni efekti
(5) Postenje 1.907 10.01**
(.602)
(6) Medjuzavisnost -3.955
(.600) 45.56%%*
(7) Interakcija (5) X (6) 339 .02
(2.404)
(8) Zanimanje -.851
(.229) 13.86%*%*
Broj slucajeva 659
* p<.05 ** p<01 k<001

Napomena: brojevi u zagradama su standardne greske; 7 za ceo model je
10.452; broj stepeni slobode je 8.
[zvor: tabela 2 iz Belanger and Pinard (1991): 453.

[z izloZenih rezultata se moZe videti da ceo model ima dobru prilagode-
nost, Sto zna¢i da nezavisne varijable kao grupa imaju znacajan efekt na podrsku
separaciji Kvebeka. Kod obja$njenja logit koeficijenata najpre treba konstatovati da
varijable (1), (5), (6) i (8) zasluzuju vecu paznju jer su pokazale zadovoljavajucu
znacajnost. Kao S$to su autori i pretpostvili, takmicenje oko radnih mesta ima
znacajan uticaj na podr$ku odvajanju samo kada je takmicenje dozivljeno kao
neposteno i nije prisutna briga nad posledicama separacije (nema svesti 0 meduza-
visnosti). Dva 'kontrolna' faktora su i samostalno pokazala znacajan uticaj. Uticaj
opazenog postenja podrzava prvi korak u reformulaciji teorije etnickog takmicenja.
Negativan predznak logit koeficijenta kod opaZene medjuzavisnosti ukazuje na to
da oni koji brinu o posledicama otcepljenja Kvebeka pokazuju znatno manju
spremnost da to otcepljenje i podrze. No, kombinovani efekt ove dve varijable ne
daje znacajan uticaj, i to zato §to je samostalni efekt (ne)opazene meduzavisnosti
znatno jaci od efekta opazenog poStenja u takmicenju oko resursa, §to se vidi i iz
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tabele 7. Negativan predznak kod varijable 'zanimanje' ukazuje da su radnici i
farmeri manje skloni da podrZe otcepljenje.

U tabeli 7 su efekti nezavisnih varijabli transformisani u ocene verovatnoéa
podrske otcepljenju za svaku kategoriju ispitanika.

Tabela 7. Ocene verovatnoca podrske odvajanju Kvebeka: stalno
zaposleni radnici francuskog porekla, 1970-1971

Radnici i farmeri Ostala zanimanja
Podgrupa Takmicenje oko radnih mesta  Takmidenje oko radnih

ne da mesta

ne da

Takmicenje neposteno/ 22 .37 40 58
nema medjuzavisnosti
Takmicenje neposSteno/ .06 .05 12 2
medjuzavisnost
Takmicenje poSteno/ 11 18 :23 33
nema medjuzavisnosti
Takmicenje posSteno/ .02 .02 05 .05
medjuzavisnost

Izvor: tabela 3 iz Belanger and Pinard (1991): 454.

U tabeli 7 je jo§ uocljivija potvrda pretpostavki dvoje kanadskih istrazi-
vala. Steta je da ovako dobijena tabela nije uporedjena sa 'ObléI}OIn' trosmernom
tabelom ukrstanja kako bi se i 'od oka' uporedili efekti ovog uzro¢nog modela koji
je, videli smo, pokazao zadovoljavajucu statisticku znacajnost. Bilo bi zanimljivo
videti i kako bi funkcionisao uzi model koji bi sadrzao samo one nezavisne varija-
ble koje su pokazale znaCajnost u prvoj fazi analize, posebno ako znamo da racu-
narski programski paketi za statistiku omogucuju brzu i efikasnu anahzuvnlza
modela i njihovo poredjenje. Iz ovih razloga se samo uz odredjene rezerve mozemo
sloziti sa konstatacijom Belanger-ove i Pinarda (1991: 453, fn. 11) da tabela sa
ocenama verovatnoca, budu¢i da je preglednija, predstavlja superiorniji interpre-
tativni instrument nego tabela koeficijenata i njihovog ste'lt'lstlékcv)g znacaja. Utisak
je da je pre tog zbilja izazovnog koraka moglo da se uradi jo§ neSto na preciznijem
definisanju modela. _ ‘ ] >

Iz naseg ugla gledanja je bitno da je ovakva analiza autorima .O{nqgu_cﬂg da
preformuli§u svoje teorijsko stanoviste i time doprinesu boljem objasnjenju izu-
¢avane pojave. Na ovaj nacin je pojasnjen i jedan paradoks po kojem moderniza-
cijski tokovi, s jedne strane, dovode do usloznjavanja strukture i organizacije drus-
tva, do intenziviranja komunikacija i uve¢anja medjupovezanosti razliCitih grupa i
pojedinaca, §to potiskuje tradicionalizam i primarne czbhke d1:us.tven1'h vezau lgil}gyg
spadaju i etni¢ke veze, a sa druge strane, to 'morfglos_ko zgu$njavanje', kap 1 121'11
CeS¢i kontakti uveéavaju verovatnocu takmicenja oko tekovina istih tih
modernizacijskih procesa, pa i do konflikata. Sada je jasnije pod kojim uslovima
dolazi do tog 'obrta' i kada takmi&enje ulazi u polje etnickih grupa.

493




Slobodan Cveji¢, Multivariaciona analiza viSesmernih tabela...

* * *

Uocljiva je razlika izmedju teksta Belanger-ove i Pinarda u odnosu na
Goodman-ov tekst, jer ovaj prvi ima naglaSeniji teorijski socioloski pristup. No, u
poglavlju koje govori o loglinearnim modelima je razvijena celokupna logika rada
sa tabelama kontigencije baziranim na ve¢em broju varijabli, tako da je poglavlje o
logit analizi moglo biti izneto saZetije sa metodoloskog aspekta. Ni u ovom
poglavlju nisu spomenuti svi detalji vezani za logit analizu i niz prate¢ih mera koje
dopunjuju njenu uspeSnu primenu (mere disperzije i asocijacije, nacini za izrau-
navanje logita itd.). Sa aspekta ovog rada je bilo bitno pokazati kakvu ulogu ovaj
metodoloSki postupak moze imati u empirijskoj razradi jednog teorijskog koncepta
i u njegovoj transformaciji na osnovu ustanovljenih uzronih odnosa izmedju
ispitivanih pojava. Videli smo kako jedna metodoloska konstrukcija koja je ispu-
njena bogatim teorijskim promisljanjem omoguéuje preciznije i lakse odlucivanjc
izmedju teorijskih alternativa. Ako uzorak na kojem se radi istrazivanje odgovara
ciljnoj populaciji, logit analiza ¢e pouzdano upozoriti istraZivaca na varijable koje
nemaju uzrocni znacaj u odabranom deterministickom spletu. Ali, samo od dobre
teorijske razrade i istrazivackog dara zavisi koliko ¢e metodoloska forma logit
analize doprineti novim prodorima u saznavanju drustvene realnosti. No, ona sva-
kom istrazivatu moZe posluziti kao instrument kojim ée brie, dalekoseznije i
efikasnije moci da transformiSe segment slozenog drustvenog deterministickog
spleta u nova, pobolj$ana naucna objasnjenja. Istraziva¢ koji vlada ovim metodom
Je svakako u prednosti nad onim koji poseduje sli¢nu 'sociolosku imaginaciju', ali
multivarijacione probleme 'prevazilazi u glavi'. I, konaéno, moguénost predvidanja
verovatno¢e odredjenog ishoda kroz simultani tretman vise varijabli, ma koliko to
bio slozen i rizi¢an poduhvat, predstavlja krupan epistemoloski pomak u odnosu na
predvidjanja bazirana na, da tako kazemo, kombinovanom sabiranju parcijalnih
zakljucaka o odnosima izmedju pojedinih varijabli.
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Summary
Slobodan Cveji¢

ANALYSING CAUSES BY MULTIVARIATE ANALYSIS OF
MULTIWAY TABLES OF CONTINGENCY

Using loglinear approach, we model frequencies in contingency table according to
assumed relations between variables. This way we remove false relations from set of inter-
relations to find out which relations are true and significant. Loglinear models can't help
researchers achieve imagination Durkheim had, but they can instrumentalise their analytical
abilities and ease their first step from research towards theory. The advantage of use of
loglinear models are approved not only by their every day use, but also by many methodo-
logists consensus.

Logit analysis has been used to investigate relations between dichotomous depen-
dent variable and one or more independent variables. It is based on contingency tables
research too, but here dependent variable is not represented by expected frequency, but by
log odds called logit. Even more importance and wider range of use of logit models comes
out from their applicability to situations where dependent variable is not dichotomous
(k>2). That's when series of logit models are constructed and compared. This approach
allows analysis of not only variables, but their categories too, which has great importance in
sociological researches.

Key words: tables of contingency, {rekventions, adjustability of models, variables,
connections, causality.
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POKUSAJ DEFINISANJA PATOLOSKE SEKSUALNOSTI
U DETINJSTVU I ADOLECENCIJI

Polazeéi od osetljivosti definisanja patoloskog u sferi seksualnog ponasanja
mladih, ukazano je na saznajne okvire koje nudi egzistencijal-analiticka teorija i okvire
koje u tom pogledu nudi egzistencijal-analiticka teorija i psihoterapija. U(‘i}{jen Jje potom
napor da se u okviru pomenutog pristupa definisu sledeci fenomeni: pojacana odnosno
smanjena polnost, homoseksualnost, fetisizam, transvestitizam i transseksualizam, zatim
egzibicionizam i voajerizam i na kraju sadizam i mazohizam. ,

Zakljuceno je da je odredivanje patoloskog u seksualnosti mladog coveka neod-
vojivo od utvrdivanja stepena njegove subjektivne patnje i osecanja slobode post()j;my"a
uopste, odnosno od odgovora na koji nailazi njegovo sveukupno pa i selsualno ponasanje
od strane uze i pire drustvene srednine u kojoj Zivi. .

Kljugne reéi: patoloska seksualnost, mladalacko doba, egzistencijal-analiticka
psihoterapija.

Uvod

Teorijski, a naro¢ito prakticki problem odredenja pal‘oloékgg ni u jednoj
oblasti psihijatrije nije tako vidljiv kao kad je u pitanju razgranicenje tzv. normal-
nog od bolesnog u seksualnom ponasanju dece i omladine. Verovatno je t.ov razlog
Sto standardni psihijatrijski udzbenici o patoloskoj seksualnosti mladih pisu uzg-
redno, dok se psighijatrijski udzbenici (Kecmanovic, 1989),.0dno‘sno udzbeplcl
psihijatrije dece i omladine (Tadi¢, 1981) oslanjaju na cvrste 1 dominantne psiho-
patoloske teorije. ' ¢ ]

Teorijska objasnjenja porekla i prirode patoloSke seksualn_o’stl poteZu naj-
e§ée za psihoanalitickom teorijom (Tadi¢, 1981; Lokar, 1.989; Eri¢, 1989), mada
nisu zanemarljivi doprinosi obja$njenju, a posebno lecenju seksuglmh Prob.lema
mladih i drugih teorijskih pristupa, bihejvioralne teorijg, na primer. 'P51hcw)a—
naliti¢ari su ceo problem saZeli u poznat stav o seksualnosti deteta.kao ‘pohmortno
perverznog bica. Psihoanalititko objasnjenje patoloske sekspalnostl, naime, korene
poremecaja nalazi u fiksiranju libida za pojedine faze u p51hosel.<51.1aln0m razvoju
toveka, odnosno u nereSenom neuroti¢nom konfliktu, koji se aktivira rano ili doc-
nije, nakon perioda latencije, u pubertetu i adolescenciji. Mora se dodati da uzroke

! Kad je bihejvioralni pristup ovom problemu u pitanju, upuéujen}o na raii Rekers-a
(1978), autora koji nudi niz konkretnih terapijskih tehnika iz s_fere teorije ucenja ('lecenj‘;;ver-
zivnom metodom, tj. primenom elektri¢nih impulsa ili aplikacijom apomortlna,vzagm. koris¢enje
neaverzivnih metoda koje se zasnivaju na pojacavanju poZeljnog seksualnog ponasanja, itd.)




